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Le contexte
Étude des théâtres sans privilèges 
au XVIIIème ( Théâtres de la Foire, 
Comédie Italienne)

· étude des pièces non-éditées 
(Ciresfi)

· études musicales (Theaville)
· reconstitutions en réalité 

virtuelle (VESPACE)
· étude des registres de 

comptes (RECITAL)

http://cethefi.org/ciresfi/doku.php
http://www.theaville.org/
http://cethefi.org/vespace.htm
https://recital.univ-nantes.fr/


Des données pour repenser 
l’histoire du théâtre

Histoire sociale

composition du public, placement, circulation des acteurs...

Histoire matérielle

fabrique des décors, costumes, mise en scène...

Histoire économique

droits d’auteurs, premiers abonnements, règles 
comptables...



Les registres
conservés sous les toits de la 
Bibliothèque-musée de l’Opéra



Corpus numérisé

Registres de la 
Comédie-Italienne

de 1717 à 1794

64 registres de 300 à 600 
pages

soit 26 000 pages environ



Nature des informations



Répartition des types de pages



Caractéristiques du corpus original
• écriture manuscrite irrégulière

• plus de 7 rédacteurs différents

• 2+ langues : italien (dialectes) et français

• système monétaire duodécimal de l’Ancien Régime : 
                                     1 livre = 20 sous ; 1 sou = 12 deniers

• au cours du siècle :
• évolution formelle des bilans comptables
• évolution des règles comptables



Le projet RECITAL

ANR Sep. 2014 - 2018

Du physique au numérique : deux approches initiales

Automatisation (IA) et Approche manuelle 

(crowdsourcing)



Automatisation du processus par l’IA

Approche initiale d’utilisation des techniques d’Intelligence Artificielle

   - travaux de Christian Viard-Gaudin et Harold Mouchère (équipe IVC)

   - thèse d’Adeline Granet (2015-2018)

Initialement pour : découpage spatial, recherche par l’exemple, classification de 

page

Approche prometteuse mais se heurtant à de nombreuses difficultés techniques

    - données irrégulières

    - manque de données d’exemple pour l’apprentissage

    - pas/peu de modèles adaptés



Approche crowdsourcing

Approche manuelle (crowdsourcing)

- Plus laborieuse
- Mais permettant également l’appropriation du corpus et l’identification d’

éléments “exceptionnels”
- Adaptée aux contenus irréguliers
- Source de données pour l’approche IA / HTR
- Principaux enjeux

- mécanismes d’incitation (animation de communauté, ludification…)
- enjeux de définition et d’affectation de tâche
- enjeux de confiance dans l’information
- enjeux de validation



La démarche de crowdsourcing
https://recital.univ-nantes.fr/



Workflow actuel

Classification Marquage Transcription Vérification

Nettoyage
Données 
brutes CS

Pages de 
registre

Données 
nettoyées

Images

Catégorie page Boite + type Texte Vote

Annotations

Activité Activité Activité Activité

Agrégation



Les données actuelles



Résultats actuels
9 catégories de pages

237 types d’annotations

834031 tâches élémentaires 
              réalisées

224506 transcriptions

187373 annotations validées



Vers une collaboration IA-Humain

- Qu’entend-on par IA ?

“ find how to make machines use language, form abstractions and 

concepts, solve kinds of problems now reserved for humans, and 

improve themselves.” (Darthmouth Workshop proposal, 1956)
 

- Stage de Julien Le Roux et Alan Le Verge  (étudiants Polytech)
Étude de différents scénarios de collaboration possible entre 
humain et machine dans le crowdsourcing



3 axes de collaboration

- L’IA comme assistant au participant
- L’IA comme assistant à l’expert/concepteur du 

système
- L’IA comme utilisateur virtuel



L’IA comme assistant au participant
- Intégration de l’IA dans l’interface et les outils proposés aux participants
- Fournit des données pré-saisies, que l’utilisateur peut corriger et valider
- Approprié pour des tâches basiques (zonage par exemple)
- Si l’IA est trop efficace : risque d’ennui (uniquement validation)
- Si l’IA est trop peu efficace : contre-productif (évaluation et correction de données 

invalides plus long que saisie directe de données)
- Intégration à l’interface

- soit des outils génériques externes
- soit des développements spécifiques dans l’interface



Assistance au participant

Classification Marquage Transcription Vérification

Données 
brutes CS

Pages de 
registre

Images

Catégorie page Boite + type Texte Vote

Pré-
classification

Pré-
zonage

Propositions 
automatiques

(HTR)

Activité Activité Activité Activité

Propositions 
tirées du 
corpus

Infos pour le 
vote (critères 

automatisables)



Exemple : dashboard



L’IA comme assistant à 
l’expert/concepteur du système

- Nettoyage des données (automatisation: regexp, NLP, IA...)
- Évaluation / détection d’incohérences (classification, 

résolution d’entités…)
- Évaluation de l’activité utilisateur et de ses contributions

- Classifications/profils
- En amont pour l’orientation de l’affectation des tâches
- En aval pour la pondération des résultats



Assistance à l’expert

Classification Marquage Transcription Vérification

Nettoyage
Données 
brutes CS

Pages de 
registre

Données 
nettoyées

Images

Catégorie page Boite + type Texte Vote

Annotations

Activité Activité Activité Activité

Agrégation

Clustering - 
détection 

d’incohérences

Classifications 
utilisateurs / 

données

Affectation de tâches



Exemple - plate-forme crowdtruth

Projet étudiant Yann SALMON, Dorian MASSAMBA et Samuel MOUTINHO



L’IA comme utilisateur virtuel

- Introduction d’un agent autonome qui va “simuler” un 
utilisateur dans son interaction (dans la mesure des 
possibilités de l’outil/interface)

- Production de données avec le même statut qu’un 
utilisateur

- Statut “conjoint” plutôt que superviseur



Tests Transkribus / eScriptorium
Expérimentation : on fait 
“apprendre” à un utilisateur 
virtuel sur la base des 
marques déjà transcrites puis 
on lui demande de participer 
à la transcription

- conversion des données 
crowdsourcées en ALTO

- apprentissage de 
modèle



Tests Transkribus / eScriptorium
Comment faire correspondre 
au mieux les idées avec les 
capacités des outils ?

- Typologie des boîtes 
non prise en compte 
nativement

- Mais est corrélé à la 
qualité de la 
reconnaissance

- Adaptation de modèle 
de segmentation 
(modèle “unitaire” vs 
fragment)



Conclusion

Champ défriché, en cours d’exploration

Besoins identifiés

- ingénierie
- évaluation
- interfaçage (API, GUI)

Réflexions généralisables à d’autres contextes de crowdsourcing?


